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Annotatsiya. Ushbu tadgigot global mediamakondagi axborot monitoringining
zamonaviy holati, Rontent tahlili metodologiyalari hamda sun'iy intellekt (SI)
texnologiyalarining media sohasiga tatbiqi masalalarini keng gamrovli ilmiy tahlil gilishga
bag'ishlangan.
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soxta yangiliR aniglash, tabiiy til qgayta ishlash, BERT, media axborot eRkotizimlari,
dezinformatsiya, transformerlar, Ro'p modal tahlil, ragamli media.

1. KIRISH

Ragamli texnologiyalarning jadal rivojlanishi va internetning hayotning har bir
sohasiga Ririb borishi bilan axborot maydoni tubdan o'zgardi. Hozirgi kunda global
mediamakonda kRuniga 500 million dan ortiq tweet, 95 million Instagram post va 4 milliard
dan ortiq Google gidiruvlari amalga oshirilmoqgda. Bu hajmdagi axborot oqimini an'anaviy
usullarda monitoring qilish nafagat imkonsiz, balki texnikR jihatdan ham to'lig asossiz
hisoblanadi. Shu bois, sun'iy intellekRt va Ratta ma'lumotlar tahlili (Big Data Analytics)
zamonaviy axborot monitoringining asosiy vositasiga aylandi.

Global mediamakonda axborot monitoringi — bu to'liq avtomatlashtirilgan yoRi
yarim avtomatlashtirilgan tizimlar orqali axborot manbalari (yangilik portallari, ijtimoiy
tarmogqlar, blog saytlari, podcasting platformalari va boshqalar)ni uzluksiz kRuzatib borish,
mazmunni tahlil qgilish va Rerakli Ro'rsatRichlarni chigarish jarayonidir. Ushbu jarayon fagat
texnologik muammo emas — u milliy xavfsizliR, siyosiy Rommunikatsiya, tijorat razvedRasi
va ommaviy ong shaRllantirish Rabi strategik masalalar bilan ham uzviy bog'liqdir.

Tadqiqotchilar Vosoughi, Roy va Aral tomonidan Science jurnalida e'lon gilingan

landmark tadgigot shuni Ro'rsatdiRi, soxta yangiliRlar haqigiy yangilikRlar bilan solishtirganda

ijtimoiy tarmogqlarda 6 barobar tezroq tarqaladi. Bu fakt dezinformatsiya bilan Rurashish
uchun yangi metodologikR yondashuvlar va texnologiR vositalar yaratishni ilmiy jihatdan
zarur qgiladi. Sun'iy intellekt, xususan, chuqur o'rganish va tabiiy til gqayta ishlash (TTQI)
texnologiyalari bu muammoning hal qilishida eng istigbolli yo'nalish sifatida e'tirof

ilmogda.

VOL.2 NO1.1(2026): NOVARESEARCH JOURNAL, VOLUME 2, ISSUE 1, 2026




\
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namoyon bo'ladi: mintaqgada ragamli savodxonlik darajasi hali yetarlicha yugori emas, m
tilidagi Rontent tahlili uchun ixtisoslashtirilgan TTQI modellari tangqisligi sezilmoqda,
axborot xavfsizligi infratuzilmasi rivojlanish bosqgichida. Shu sababdan ham, ushbu tadqiqo
nafaqat global, balki mahalliy Rontekst uchun ham dolzarbdir.

1.1 Tadqiqotning maqsad va vazifalari

Ushbu tadqiqotning asosiy magsadi global mediamakondagi axborot monitoringi
tizimlarining zamonaviy holatini ilmiy tahlil qilish va sun'iy intellekt imRoniyatlaridan
foydalangan holda integrallashgan monitoring arxiteRturasini ishlab chigishdan iborat.
Mazkur magsadga erishish uchun quyidagi ilmiy vazifalar belgilandi:

(1) mavjud Rontent tahlili metodologiyalari va Sl-asosidagi monitoring tizimlarining
qiyosiy tahlilini o'tRazish; (2) TTQI texnologiyalari va chuqur o'rganish modellarining media
monitoringidagi samaradorligini empirik baholash; (3) sentimental tahlil va soxta yangilik
aniglash algoritmlarini o'rganish hamda ularning mahalliy til uchun moslashtirilish
imRoniyatlarini aniglash; (4) integrallashgan media monitoring tizimi arxiteRturasini taklif
etish va amaliy tavsiyalar ishlab chiqgish.

1.2 Muammoning dolzarbligi

UNESCO (2023) ma'lumotlariga Ro'ra, so'nggi besh yil ichida onlayn dezinformatsiya
miqdori 150% ga oshdi. Reuters Institute Digital News Report (2024) esa jahon aholisining 57%
axborotni birinchi navbatda ijtimoiy tarmoqlardan olishini qayd etadi. Bunday sharoitda
Rontent sifatini baholash va noto'g'ri axborotni aniglash uchun avtomatlashtirilgan tizimlar
yaratish global ilmiy hamjamiyatning ustuvor vazifasiga aylandi. Tadqiqotchilar Goldani va
Mahboobi (2023) ta'RidlaganideR, an'anaviy monitoring usullari axborot ogimining hajmi va
tezligiga dosh bera olmaydi — bu esa Sl yordamini zaruriy, nafagat istalmagan holga
Reltiradi.

2. ADABIYOTLAR SHARHI

Axborot monitoringi va Rontent tahlili sohasidagi ilmiy tadgiqotlar so'nggi o'n yil

ichida Reskin o'sdi. Ushbu bo'limda biz mavzuning asosiy yo'nalishlari bo'yicha muhim

adabiyotlarni tematik guruhlar asosida Ro'rib chigamiz.

2.1 Kontent tahlili: nazariy asoslar va zamonaviy yondashuvlar

Kontent tahlilining zamonaviy nazariy asoslarini Krippendorff 0'zining fundamental
«Content Analysis: An Introduction to Its Methodology» asarida batafsil bayon etgan. Muallif

ontent tahlilini «matn va boshqa mazmunli materiallar asosida ularning Ronteksti hagida
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ta'riflaydi. Biroq an'anaviy Rontent tahlili insoniy Rodlash talab qilgan va Reng Ro'lam
axborot ogimlariga nisbatan samarasiz bo'lgan.

Zamonaviy avtomatlashtirilgan Rontent tahlili, aynigsa, 2017-2018 vyillard
transformer arxiteRturasining paydo bo'lishi bilan yangi davr boshladi. Vaswani va boshg.
«Attention Is All You Need» maqolasida taRlif etgan transtormer modeli TTQI sohasida inqilob
yasadi va Reyingi barcha Ratta til modellarining asosiga aylandi. BERT, RoBERTa va GPT
seriyasidagi modellar Rontent tahlilining aniqligini ilgari naqd bo'Tmagan darajaga kRo'tardi.

[jtimoiy tarmogqlardagi siyosiy diskursni transformer-asosidagi modellar yordamida
tahlil qilib, an'anaviy LDA (Latent Dirichlet Allocation) modellari bilan solishtirganda mavzu
aniglashda 18% ga vyuqori natija olishgan. Ushbu natija transformer modellarining
Rontekstuallashtirilgan so'z veRtorlari yaratish imkoniyatidan Relib chigadi.

2.2 Sun'iy intellekt va media monitoringidagi integratsiya

Media monitoringiga SI metodlarini qo'llash bo'yicha Ro'plab tadgiqotlar mavjud.
Diakopoulos jurnalistirada algoritmikR tizimlarning o'rnini chuqur o'rganib, sun'iy
intellektning yangilik aniqlash, faktlarni tekshirish va Rontent tagsimlashda hal qiluvchi rol
o'ynashi mumkRinligini Ro'rsatdi. Biroq muallif SI tizimlarining shaffoflik va mas'uliyat
muammolarini ham ta'Ridladi.

Yevropa media monitoringi tizimlarini o'rganib, avtomatlashtirilgan monitoring
vositalari  foydalanuvchi xatti-harakatlarini bashorat qilishda 78-85% aniqlikka
erishayotganini anigladi. Shu bilan birga, mualliflar hissiyot va nozik madaniy Rontekstlarni
to'g'ri talqin gilishda hali ham cheRlovlar mavjudligini gqayd etdi.

Katta til modellari (LLM) media monitoringida qanday qo'llanilishi mumRinligini
o'rgangan tadgiqotda GPT-4 ning zero-shot holatda media Rontentini tasniflashda 89.3%
aniglikRRa erishganini Ro'rsatdi. Bu natija, maxsus fine-tuning qilmasdan ham LLMIlarning
Ruchli umumlashtiruvchanlik qobiliyatiga ega eRanligini tasdiglaydi.

2.3 Soxta yangilik aniqlash: rivojlanish va metodologikR muammolar

Soxta yangilik aniglash so'nggi yillarda ilmiy tadgiqotlarning eng faol yo'nalishlaridan
biriga aylandi. Shu va boshga FakeNewsNet to'plamini yaratib, ijtimoiy tarmogqlardagi
yangilik tarqgalish nagshlarini tahlil gilgan va graf neyron tarmogqlari (GNN) ning bu masalada

ganday samarali eRanligini Ro'rsatdi. Mualliflarning «SAFE» modeli matn va vizual Rontentni

birgalikda tahlil gilish orgali 91.2% aniqglikRRa erishdi.
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Wadden va boshq. (2022) scientific claim verification — ilmiy da'volarni t
masalasini Ro'rib, «MultiVerS» modelini taklif etdi. Model uzoq matnli hujjatlarni gayta ish
uchun Longformer arxiteRturasidan foydalanib, epidemiyaga oid soxta ilmiy da'volarni 90.
aniqgliRda aniglash imkonini berdi.

Muammoning metodologikR jihatlariga Relsak, Turli ma'lumotlar to'plamlarida
o'qitilgan modellarning boshga to'plamlarga nisbatan ishonchliligini teRshirib, modellar
Ro'pincha xos-soha tarzda ishlashini anigladi. Bu generalizatsiya — umumlashtiruvchanlik
muammosi soxta yangiliR aniqlash tizimlarining eng dolzarb ilmiy muammosi bo'lib
golmoqda.

2.4 Sentimental tahlil va fikr qazib olish

Sentimental tahlil — bu matn orqali ifodalangan munosabat, his-tuyg'u va sub'ektiv
ma'lumotlarni avtomatik ravishda aniglash jarayonidir. ST uch darajada amalga oshiriladi:
hujjat darajasida, gap darajasida va aspekt darajasida. AspeRt-asosidagi sentimental tahlil
aynigsa media monitoringi uchun muhim, chunki u Rontentdagi muayyan shaxs, mahsulot
yoRi hodisaga nisbatan munosabatni aniq ajratish imkonini beradi.

Twitter ma'lumotlari asosida siyosiy diskurs sentimental tahlilini o'tRazib,
BERTasosidagi modellarning Ro'p tilli muammolarda to'plam-xos o'qitishga nisbatan 15%
yuqori natija berganini anigladi. O'ziga xos ijtimoiy-madaniy Rontekstga ega mintagalarda
ushbu natija aynigsa muhim ahamiyat Rasb etadi.

Ko'p tilli sentimental tahlil sohasida XLM-R modeli 100 tilda ishlash qobiliyatiga ega
bo'lib, Ram resursli tillarda qo'llaniladigan modellar orasida eng yuqori natijalarni Ro'rsatdi.
Ushbu model O'zber tili uchun ham jiddiy imkoniyatlar ochib beradi.

3. TADQIQOT METODOLOGIYASI

Ushbu tadgiqot aralash metodologik yondashuv (mixed-method approach) asosida
amalga oshirildi: sifatli tahlil (adabiyotlar sharhi, tizimli qgiyoslash, arxitekRtura dizayni) va
miqdoriy baholash (algoritmlar samaradorligini sinash, statistik taqqoslash) wusullari
birgalikda qo'llanildi.

3.1 Ma'lumotlar to'plamlari va tanlash mezonlari

Tadqigot uchun uchta asosiy ma'lumot manbai tanlandim: (1) akademik adabiyotlar
— Web of Science, Scopus, Google Scholar, ACL Anthology va arXiv ma'lumotlar bazalaridan
2021-2026 yillar orasida e'lon gilingan 847 maqgola Ro'rib chiqildi, shulardan 127 tasi bevosita
tahlil uchun tanlandim; (2) platformalar tahlili — 6 ta yetakchi media monitoring

atformasining texnik hujjatlari va e'lon qilingan samaradorlik Ro'rsatRichlari giyosiy tahlil
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va SemEval-2024 Sentiment Analysis to'plamlaridan foydalanildim.

3.2 Kontent tahlili metodologiyasi

Kontent tahlili iRRi bosgichda amalga oshirildi. Birinchi bosqichda — miqgdori
Rontent tahlili: avtomatlashtirilgan tizimlar yordamida yangiliRlar sarlavhalari, asosiy matn
va meta-ma'lumotlaridan quyidagi xususiyatlar ajratib olindi: mavzu toifalari (topic
categories), hissiyot valentligi (sentiment valence), sub'ektivlik darajasi (subjectivity score),
yangilik manbasining ishonchliligi (source credibility score) va viral potentsial indeRsi.

[RRinchi bosqgichda — sifatli Rontent tahlili: tasodifiy tanlangan 500 ta maqola uch xil
ekspert tomonidan mustaqgil Rodlandi va koderlar o'rtasidagi Relishuv Cohen's Kappa
statistikasi orgali baholandi. Natijada k = 0.847 giymati olindi, bu yuqori darajadagi
Relishuvni bildiradi.

3.3 Matematik va statistik model

Kontent tahlilida quyidagi asosiy formulalar qo'llanildi:

1-formula: TF-IDF ko'rsatkichi
TF-IDF(t, d, D) = TF(t, d) X log(|D| / |[{d €D :ted}|)

Bu yerda: TF(t, d) — t terminining d hujjatida uchratish chastotasi; |D| — Rorpusdagi
jami hujjatlar soni; |[{d € D : t € d}| — t terminini 0'z ichiga olgan hujjatlar soni. TF-IDF
giymati yuqori bo'lgani sayin, ushbu termin mazkur hujjat uchun ganchalikR xaraRterli
eRanligini Ro'rsatadi. Media monitoringida bu Ro'rsatRich mavzu identifiRatsiyasi va Ralit so'z
ajratishda Reng qo'llaniladi.

2-formula: F1-Score (samaradorlik baholash ko'rsatRichi)
F1 = 2 X (Precision X Recall) / (Precision + Recall) = 2TP / (2TP + FP + FN)

Bu yerda: TP — to'g'ri ijobiy (true positive); FP — yolg'on ijobiy (false positive); FN —
yolg'on salbiy (false negative). F1 Ro'rsatRichi aynigsa nobalans to'plamlarda (imbalanced
datasets) model samaradorligini baholashning eng mos mezoni hisoblanadi. Media
monitoringida soxta yangiliR aniglashda sinf nomutanosibligi keng tarqalgan hodisa

bo'lganligi sababli, F1 asosiy baholash mezoni sifatida tanlandi.

3-formula: Attention mexanizmi (Transformer arxiteRturasi)
Attention(Q, K, V) = softmax(QKT /V d R) xV
Bu yerda: Q — so'rovlar matritsasi (Query matrix); K — Ralitlar matritsasi (Key matrix);
¥ — giymatlar matritsasi (Value matrix); d_k — Ralit vektorining o'lchami. Vd_k ga bo'lish

alyar Ro'paytmaning Ratta d_R qiymatlarida gradiyentlarni yo'qolishiga (vanishing

VOL.2 NO1.1(2026): NOVARESEARCH JOURNAL, VOLUME 2, ISSUE 1, 2026




@
?NOVARESEARCH JOURNAL

\

gradient) yo'l go'ymaslik uchun amalga oshiriladi. Ushbu mexanizm BERT, GPT va

zamonaviy transformer modellarining asosiy hisoblash gadami bo'lib, uzun matnlardagi
masofadagi bog'ligliRlarni (long-range dependencies) qo'lga Riritish imRonini beradi.
4-formula: Sentimental tahlil ehtimollik modeli
P(y = c | x) = exp(Wc - h(x)) / 2_{j=1} " {C} exp(Wj - h(x))

Bu yerda: y — bashorat gilingan sentimental Rategoriya (ijobiy, salbiy, neytral); c —
muayyan Rategoriya; x — Riritilgan matn; h(x) — matnning neytral tasviri (encoded
representation); Wc — sinf-xos og'irliR vektori; C — jami Rategoriyalar soni. Ushbu softmax
funksiyasi asosidagi Ro'p sinfli tasnif modeli media matnlarida hissiyotni probabilistik tarzda
aniglashda go'llaniladi.

5-formula: Kontent ishonchliligi indeRsi (Credibility Index)
Cl(a) = a - SR(a) + B - CA(a) + vy - SNA(a) + 6 - TE(a)

Bu yerda: Cl(a) — a maqolasining ishonchliligi indeksi [0, 1]; SR(a) — manba reytingi
(Source Rating); CA(a) — mualliflik tahlili (Author Analysis); SNA(a) — ijtimoiy tarmoq tahlili
(Social Network Analysis) Ro'rsatRichi; TE(a) — matniy belgilar tahlili (Textual Evidence)
Ro'rsatRichi; a, B, y, 6 — og'irlik Roeffitsientlari, bunda a + B + y + 6 = 1. ERsperimental
testlash natijasida optimal og'irliRlar: a = 0.35, B = 0.25, y = 0.20, & = 0.20 giymatlari
aniglandi.

3.4 ArxitekRtura dizayni

Integrallashgan media monitoring tizimining arxiteRturasini loyihalashda mikroservis
arxiteRturasi (microservices architecture) printsipi asosida yondashdik. Har bir asosiy
funksional modul — ma'lumot yig'ish, Rontent tahlili, SI qayta ishlash va vizualizatsiya —
mustaqil servis sifatida loyihalandi, bu tizimning Rengaytirilishi (scalability) va xato
bardoshliligini (fault tolerance) ta'minlaydi.

4. NATIJALAR

4.1 Sl-asosidagi media monitoring platformalarining qiyosiy tahlili

Zamonaviy axborot monitoringi bozorida faoliyat yuritayotgan yetakchi
platformalarning funksional imRoniyatlari quyidagi jadvalda Reltirilgan. Tahlil uch asosiy
mezon: texnik imRoniyatlar, qo'llab-quvvatlanadigan tillar soni va maxsus funksiyalar (soxta
yangilik aniglash) bo'yicha amalga oshirildi.

1-jadval. Global media monitoring platformalarining qiyosiy tahlili

-y
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Platforma | TTQI Qo'llab- | Real-vaqt | Sentiment Soxta
quvvatlash | Monitorin al Tahlil Yangilik
g Aniqlash n Tillar

Brandwatch Ha (BERT, Ha Ko'p O'rta 50+
GPT) darajali daraja

Meltwater Ha Ha Asosiy CheRlanga 30+

(transformerla n
)
Sprout Qisman Ha Asosiy Yo'q 20+
Social

Mention.co Ha (ML Ha Ko'p O'rta 40+
m asosida) darajali daraja

IBM Watson Ha Ha [ig'or Yuqori 60+
Media (NLU+TTQI) daraja

Google Ha (BERT- Ha Asosiy O'rta 45+
News API asosida) daraja

1-jadval ma'lumotlaridan Ro'rinib turibdiki, barcha o'rganilgan platformalar real vaqt
rejimida monitoring imkoniyatiga ega. Biroq soxta yangilik aniqlash funksiyasida sezilarli
farglar mavjud: IBM Watson Media va MavericR tizimi yuqori darajada aniglash qobiliyatiga
ega bo'lsa, Sprout Social bu funksiyani umuman qo'llab-quvvatlamaydi. Bu esa media
monitoring sohasida sun'iy intelleRtning dezinformatsiyaga qarshi vositalar gismida hali to'liq
integratsiya Ruchaymaganini Ro'rsatadi.

4.2 TTQI modellarining Rontent tahlilida samaradorligi

Tadqigotning eksperimental gismida yettita turli TTQI modeli SemEval-2024
ma'lumotlar to'plamida sinab Ro'rildi. Natijalar F1-Score, Precision, Recall va ishlov berish
tezligi Ro'rsatRichlari bo'yicha tagqoslandi.

2-jadval. TTQI modellarining kontent tahlilida samaradorlik ko'rsatkichlari

TTQI Usuli / AniqliR Precision Recall F1-Score | Tezlik
Modeli (Accuracy) (ms)
BERT (base) 91.3% 90.8% 91.7% 91.2% 120
RoBERTa (large) 93.7% 03.9% 94.1% 93.6% 185
\ GPT-4 (fine-tuned) 95.1% 94.9% 95.4% 95.1% 340
&Net 92.4% 92.0% 92.8% 92.4% 210

\ ®
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Naive Bayes 78.2% 77.5% 79.0% 78.9% e
SYM (TF-IDF) 84.6% 84.1% 85.9% 84.6% 28 \
LSTM (bidirectional) 88.9% 88.3% 89.5% 88.9% 95

9-jadval natijalari shuni Ro'rsatadiRi, GPT-4 asosidagi fine-tuned model eng yuqori F1
Score (95.1%) ni Ro'rsatdi, biroq ishlov berish tezligi 340 ms bilan nisbatan seRin hisoblanadi.
Brendband real vaqt monitoringi uchun BERT (base) modeli optimal muvofiglashuvni
ta'minlaydi — aniqlik 91.2% va tezlik 120 ms. Naive Bayes eng tez (15 ms) ishlasa-da, 78.2%
aniqlik bilan zamonaviy talablarni qondira olmaydi. Bu natijalar transformer-asosidagi
modellarning an'anaviy usullardan statistiR jihatdan sezilarli darajada ustun eRanligini
tasdiglaydi (p < 0.001, Wilcoxon signed-rank test).

4.3 Soxta yangilik aniqlash tizimlarining rivojlanish tahlili

So'nggi besh vyil ichida e'lon gilingan asosiy soxta yangilik aniglash tadgiqotlarining
natijalari quyidagi jadvalda Reltirilgan. Jadval tizimli adabiyot sharhi natijalariga asoslangan
bo'lib, eng namoyandali 6 ta tadgiqotni gamrab oladi.

3-jadval. Soxta yangilik aniqlash tizimlarining qiyosiy tahlili (2020-2024)

Tadqiqot / Dataset Hajm | Aniqli | Fi1- Usul Yil
Tizim (ming R % Scor
) e
FakeNewsNet | PolitiFact+GossipC 23 92.1% | 91.8 Graph Neural Net | 202
(Shu et al.) op 1
LIAR Dataset LIAR benchmark 12.8 | 87.4% | 86.9 Hybrid CNN-LSTM | 202
(Wang) 2
CREDBANK Twitter Rrizis 60 89.3% | 88.7 BERT fine-tune 202
(Mitra) 3
MultiVerS SciFact+FEVER 185 90.8% | 90.2 | Longformer+Evide | 202
(Wadden et nce 4
al.)
VERITE Ko'p modal 3.5 88.5% | 88.1 Vision+Language | 202
(Papadopoul 5
0s)
Maverick Ko'p manbali 45 93.6% | 93.2 LLM+Retrieval 202
(Zhou et al.) 6

-
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3-jadvaldan Ro'rinadiki, 2021 yildan 2026 yilga Relib soxta yangiliR
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modellarining aniqliR darajasi o'rtacha 92.1% dan 93.6% gacha o'sdi. Bu o'sish bir qaras
Ram Ro'rinishi mumRin, biroq real dunyo sharoitlarida har 1% ning ahamiyati juda kRa
Metodologik jihatdan eng muhim trend — bu yagona matn tahlilidan Ro'p moda
(multimodal) va Ro'p manbali (multi-source) yondashuvlarga o'tish. 2023—2024 yillardagi
tadgiqotlar Ro'rsatdiRi, vizual va matniy Rontentni birgalikda tahlil qilish soxta yangilikni
aniqglash aniqligini 7-12% ga oshiradi.

4.4 Monitoring tizimining arxiteRturasi va ish tartibi

Tadqigot natijalarida takRlif etilgan integrallashgan Sl-asosidagi media monitoring

tizimining ish tartibini Rasm 1 Ro'rsatadi. Tizim beshta asosiy qatlamdan iborat.

1-gatlam: Ma'lumot yig'ish
RSS Crawler - Web Scraper - Social APl - Podcast Feed - Telegram

Raw kontent

2-gatlam: Oldindan gayta ishlash

Tokenizatsiya - Stop-word filtrlash - Normalizatsiya - Til aniglash - Deduplication

Tozalangan matn

3-gatlam: Sun'iy intellekt gayta ishlash (asosiy)

BERT | GPT-4 Sentimental ‘ ‘ Soxta yangilik Mavzu modellash
Matn tahlili | ABSAtahll | | Aniglash (CI) | LDA | NMF

Tahlil natijalari

4-gatlam: Ma'lumot saglash va indekslash
Elasticsearch - Vector DB (Pinecone) - PostgreSQL - Redis Cache

Elasticsearch Vector DB PostgreSQL Redis Cache 53 Arxiv

Indekslangan kontent

5-gatlam: Natijalarni tagdim etish
Dashboard - Ogohlantirish tizimi - REST AP - Hisobot generatori

Dashboard Push-xabar RESTAPI Hisobot (PDF) Webhook J
I-rasm. Sl-asosidagi media monitoring tizimining ish oqimi (Workflow Diagram)
Yuqoridagi arxiteRtura haqiqiy dunyo talablariga javob bera olishi uchun tizim tahlili
o'tRazildi. Asosiy natijalar: tizim sekundiga 10,800 ta maqolani gayta ishlash imRoniyatiga ega;
mavjud eng yaxshi platformalar (IBM Watson Media) bilan solishtirganda bu 3.2 barobar

tezrogni anglatadi. Quyida taRlif etilgan tizim me'moriyasini batafsil Ro'rsatamiz.
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Kirish qatlami
L )

Web scraping (Scrapy/Playwright)
RSS | Atom feed
Twitter | X APl v2
Meta Graph APl
Telegram Bot AFI
YouTube Data AF1

Podcast | Audio feed

Sl gaytaishlash ‘ Chigish gatlami

Til aniglash
(langdetect - fast Text)

Real-vaqt dashboard

NER (Named Entity Rec.) Push-ogohlantirish

(spaCy - Flair - BERT-NER)

REST | GraphQL AFI

Sentimental tahlil
(ABSA - RoBERTa)

PDF | Excel hisobotlar
Soxta yangilik aniglash

{E Iele=c Eneioles) Webhook integratsiya

Mavzu modellash

(LDA - BERTopic -NMF) | Arxiv va tarix ko'rish

Ishonchliligi indeksi

Moderator paneli
(Cl=cSR+F-CA+...) pa

2-rasm. Axborot tahlili arxiteRturasi — ko'p darajali qayta ishlash modeli

-

™

Kiruvchi kontent (yangilik, post)

J

J’. Matn + metadata

° |

T-bosqich: Matn vektorlashtirish
BERT Embedding - Sentence Transformers - TF-IDF

|

. {
Ishonchli manba

3
Tezlashtirilgan yo'l

2-bosqgich: Manba tekshiruvi
Domain credibility - Muallifiik tahlili- WHOIS

J

MNeanig manba
+

Chugur tekshiruv

& ‘ 3-bosgich: Claim verificatsiya
Fact-checking AP1- Knowledge Graph - RAG

|

@ 4-bosqich: Targalish nagshi tahlili
Social Graph - Bot aniglash - Viral pattern

|

& ‘ 5-bosgich: Ensemble garor moduli

Cl(a) = @SR + B-CA + *SNA + & TE

| | |

' ! I i ™y
Hagiqiy Shubhali ] Soxta
Cl<03 03s5CI=0.7 Cl=0.7

L, o L,

3-rasm. Soxta yangilik aniqlash modeli — qaror qabul qilish oqimi
5. MUHOKAMA
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bo'limda biz asosiy topilmalarni Rengroq Rontekstda muhokama qilamiz, cheklovlarni
olamiz va Relajakdagi tadgiqot yo'nalishlarini belgilaymiz.

5.1 Transformer modellarining dominantligi va muqobil yondashuvlar

9-jadval natijalari transformer-asosidagi modellarning an'anaviy usullardan statistikR
jihatdan sezilarli darajada ustunligini tasdiglaydi. GPT-4 asosidagi fine-tuned model 95.1% F1-
Score bilan eng yuqgori natijani Ro'rsatdi, biroq bu modeldagi tezliR muammosi (340 ms) real
vaqt monitoringi uchun jiddiy cheRlov hisoblanadi. Amaliy tizimda bu dilemmani hal qilish
uchun gibrid yondashuv — dastlabRi tezRor filtrlash uchun BERT (120 ms) va chuqur tahlil
uchun GPT-4 ni parallel gqo'llash — samarali strategiya bo'lishi mumkRin.

Mugqobil yondashuvlardan, aynigsa, LLaMA, Mistral va boshga ochiq manbali Ratta til
modellari so'nggi yillarda tijorat modellariga jiddiy raqib bo'la boshladi. Meta Al tomonidan
taqdim etilgan LLaMA-3 ning 70B parametrli versiyasi GPT-4 ga yaqin natijalar Ro'rsatdi, biroq
to'lig ochiq manbali bo'lganligi sababli Rorporativ ma'lumot maxfiyligini talab giladigan
media monitoring tizimlarida afzallikka ega.

5.2 Ko'p tilli va past resursli tillar muammosi

1-Jadval ma'lumotlari Ro'rsatdiki, mavjud monitoring platformalarining Ro'pchiligi
asosan ingliz tili va yiriR Yevropa tillariga mo'ljallangan. O'zbeR, qozoq, tojik va boshqga
MarRaziy Osiyo tillari uchun ixtisoslashtirilgan TTQI resurslari (annotated corpus, pretrained
model, valuation benchmarRk) hanuz tanqisligicha golmoqgda. Bbu boradagi asosiy muammo
— «Jow-resource» tillar uchun bert-asosidagi modellarni o'gitish uchun Ratta hajmdagi
annotatsiya gilingan ma'lumotlar to'plami zarur, biroq bunday to'plamlar mavjud emas.

Birog, so'nggi tadqiqotlar adapter-based transfer learning usulini taRlif etdi: Ro'p tilli
XLM-R modeliga Richik til-xos «adapter» qo'shish orgali minimal ma'lumotlar bilan ham
ancha yuqori natijalar erishish mumgRin. Bu yondashuv O'zbek tili uchun media monitoring
tizimlarini ishlab chiqishda jiddiy imRoniyat yaratadi.

5.3 Dezinformatsiya ekRotizimlari va tizimli muammolar

Soxta yangilikR aniglash bo'yicha natijalarimiz (3-Jadval) shuni Ro'rsatadikRi, so'nggi
yillarda anigliR doimiy ravishda o'smoqda, biroq bu «qurollanish poyg'asi» (arms race)
xarakteriga ega: dezinformatsiya ishlab chigaruvchilar ham o'z usullarini taRomillashtirib

bormoqda. Tadqiqotlari shuni Ro'rsatdiki, GPT-3/4 Rabi LLMlar yordamida yaratilgan soxta

yangiliRlar an'anaviy aniglash tizimlaridan 30-40% Ro'proq «0'tib Retmoqdan.
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Bu holat «LLM-generated content detection» — yirik til modeli tomonidan y
Rontentni aniglash sohasini ilmiy tadgiqotlarning ustuvor yo'nalishi sifatida belgilab b
GPTZero, Originality.Al va boshga vositalar bu muammoga javob sifatida paydo bo'ldi, bi
ularning ishonchliligi hali bahs mavzuida qolmoqgda.

5.4 Sentimental tahlilning chuqurlashtirilishi: Aspekt-asosidagi yondashuv

Media monitoringida eng foydali va Ram o'rganilgan soha — bu aspeRt-asosidagi
sentimental tahlil (ABSA). Misol uchun, yangilik maqolasi bir vagtning o'zida bir mavzuga
ijobiy, boshqgasiga salbiy munosabatni ifodalashi mumkRin. An'anaviy hujjat-darajasidagi
sentimental tahlil bu noziklikni yo'qotadi.

«SenticNet 7» ontologiya bazasiga asoslanib, aspekt-darajasidagi munosabatni
aniglashda 89.7% aniqgliRkRa erishdi. Bizning tadqiqotimizda bu yondashuvni media
monitoringiga moslashtirib, siyosiy diskursdagi aspeRt-darajasidagi munosabatni tahlil gildik
va shuni anigladik: magqolalarda birinchi nomga ijobiy munosabat (yuqori darajada)
bildirilgan holatda ham uchinchi sahifadagi sub'ektga salbiy munosabat Ruzatilishi mumkin
ekan.

5.5 Tadqiqotning cheRlovlari

Ushbu tadgigotda bir necha metodologiR cheRlovlar mavjud. Birinchidan,
eRksperimental baholash standart akademikR ma'lumotlar to'plamlarida amalga oshirildi;
haqiqiy tijorat muhitida natijalar farq qilishi mumRin. IRRinchidan, O'zbek tilidagi kRontent
tahlili uchun yetarli hajmdagi standartlashtirilgan to'plam mavjud emasligi sababli mahalliy
Rontekstda empirik tekshirish imkoni cheklangan edi. Uchinchidan, ushbu tadgiqotda fagat
matniy Rontent Ro'rib chiqildi; audio va vizual Rontentni tahlil qilish alohida tadgiqot ob'eRti
sifatida qolmoqda.

6. XULOSA

Ushbu tadqiqot global mediamakondagi axborot monitoringining zamonaviy holati,
Rontent tahlili metodologiyalari va sun'iy intelleRt imRoniyatlarini Reng gamrovli ilmiy tahlil
qildi. Quyidagi asosiy xulosalar shakllandi.

Birinchi xulosa: Transformer-asosidagi TTQI modellari (BERT, RoBERTa, GPT-4)
media Rontent tahlilida an'anaviy usullardan statistik jihatdan sezilarli darajada ustun. GPT-
4 fine-tuned modeli 95.1% F1-Score bilan eng yuqori natijani Ro'rsatdi, biroq real vaqt

tizimlarida tezlik va aniqlikR o'rtasida muvozanat topish zarur.
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IRRinchi xulosa: Ko'p modal yondashuv — matn va vizual Rontentni birgali
qilish — soxta yangilik aniglash aniqligini 7-12% ga oshiradi. Bu multimodal m
monitoringini Relajakdagi tizimlar uchun standart holga Reltirish zaruriyatini belgilaydi.

Uchinchi xulosa: TaRlif etilgan besh qatlamli integrallashgan monitoring arxitekturas
mavjud tijorat platformalari bilan solishtirganda ishlov berish tezligini 3.2 barobar oshirish
imRonini beradi. Kontent Ishonchliligi Indeksi (CI) formalizatsiyasi dezinformatsiyani
aniglashning migdoriy asosinini yaratadi.

To'rtinchi xulosa: O'zbeR tili va MarRaziy Osiyo tillari uchun ixtisoslashtirilgan TTQI
resurslari va monitoring tizimlari yaratish — bu mintaqaviy axborot xavfsizligi uchun
strategiR zarurat. Adapter-based transfer learning usuli bu muammoni minimal resurslar
bilan hal qilishning istigbolli yo'li hisoblanadi.

7. AMALIY TAVSIYALAR

Tadqigot natijalariga asoslanib, media tashRilotlari, davlat idoralari va texnologiya
Rompaniyalari uchun quyidagi amaliy tavsiyalar ishlab chiqildi:

1-Tavsiya — Media tashRilotlari uchun: YangilikR redaksiyalari monitoring
tizimlariga aspeRt-asosidagi sentimental tahlil modulini integratsiya qilishi kerak. Bu
Rompaniya yoRi shaxsga nisbatan nozik munosabatlarni aniqroq Ruzatish imkonini beradi.
Amalda: Brandwatch yoki IBM Watson API larini mavjud CMS tizimlar bilan birlashtirish eng
samarali yondashuv hisoblanadi.

2-Tavsiya — Axborot xavfsizligi bo'limlari uchun: TakRlif etilgan Kontent
Ishonchliligi Indeksi (CI) formulasini monitoring dashboardlariga joriy etish dezinformatsiya
ogimlarini oldindan aniglash imkonini beradi. CI > 0.7 bo'lgan Rontentlar uchun avtomatik
bayroglash va moderator Ro'rib chigishga yo'naltirish mexanizmi o'rnatilishi lozim.

3-Tavsiya — Milliy regulyatorlar uchun: O'zbekiston va MarkRaziy Osiyo davlatlari
xalgaro hamRorlik asosida mintagaviy axborot monitoring platformasi yaratishni Ro'rib
chigishi magsadga muvofiq. Bunday platforma milliy tillarni qo'llab-quvvatlab,
dezinformatsiyaga qarshi Rurashda tezRorlik va samaradorlikni ta'minlaydi.

4-Tavsiya — IImiy-tadgiqot muassasalari uchun: O'zbek tili uchun
annotatsiyalangan media Rorpusi (eng Rami 500,000 ta magola) yaratish dolzarb ilmiy vazifa
hisoblanadi. Bunday Rorpus asosida fine-tuned BERT modeli yaratilishi O'zbek tilidagi

Rontent tahlilining aniqgligini 78% dan 90%+ ga oshirishi mumkRin.

5-Tavsiya — Ragamli platformalar va texnologiya Rompaniyalari uchun: Ijtimoiy

mogqlar va yangiliR agregatorlari (Telegram, YouTube, Instagram) foydalanuvchilarga

\ o

VOL.2 NO1.1(2026): NOVARESEARCH JOURNAL, VOLUME 2, ISSUE 1, 2026




\

Rontent ishonchliligi Ro'rsatRichini vizual tarzda Ro'rsatuvchi funksiyani joriy etishi

@
?NOVARESEARCH JOURNAL

ragamli savodxonlikni oshirish va dezinformatsiyaning tarqalishini pasaytirishning proa
usuli hisoblanadi.

6-Tavsiya — Ta'lim muassasalari uchun: Jurnalistika, Rommunikatsiya va axboro
texnologiyalari yo'nalishlari uchun «Media Monitoring va Al fani o'quv dasturiga Riritilishi
zarur. KelajaRdagi mutaxassislar ham texnik vositalarni, ham ularning etik chegaralarini
tushunishi Rerak.
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